
Unidad 3: 
Estadística Inferencial

ESTADÍSTICA APLICADA A LA 

INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA



Las ramas principales de la inferencia estadística son dos:

1. Estimación de parámetros

Métodos para aproximar valores desconocidos de la población

usando datos muestrales.

2. Pruebas de hipótesis

Procedimientos para tomar decisiones sobre afirmaciones o

supuestos de la población, basados en la evidencia muestral.

La estadística inferencial es la rama de la estadística que se
encarga de analizar datos muestrales para hacer
generalizaciones, estimaciones o tomar decisiones sobre una
población.
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ESTADÍSTICA INFERENCIAL



Definición: La función de densidad de la variable aleatoria normal
X, con media µ y varianza 2 es:

donde  = 3,14159 y e = 2,71828
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (1)
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (2)
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (3)

Una gráfica de la función de densidad de probabilidad normal con media µ y
desviación estándar σ, es simétrica alrededor de µ. De tal forma que µ es
coincidente con la mediana, y toda población normal se caracteriza por:

▪ Aproximadamente 68% de la población se encuentra en el intervalo µ ± σ.

▪ Aproximadamente 95% de la población se encuentra en el intervalo µ ± 2σ.

▪ Aproximadamente 99.7% de la población se encuentra en el intervalo µ ± 3σ.

(Me)
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (4)

La proporción de una

población normal que se

encuentra a cierto número de

desviaciones estándar de la

media, es la misma en

cualquier población que tiene

una distribución normal.

Distribución mesocúrtica

Distribución platicúrtica
Distribución 
leptocúrtica
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (5)

Distribución normal estándar - Puntuación z (1)

Una distribución normal está estandarizada al expresar su valor como el número
de desviaciones estándar (σ) que se encuentran a la izquierda o derecha de su
media µ.
La variable aleatoria normal estándar, z, se define como:



 - 
 = 

x
z

La distribución normal estándar tiene su media igual a
0 y su desviación estándar igual a 1.

El área bajo la curva normal

estándar a la izquierda de un

valor especificado de z, por

ejemplo z0, es la probabilidad

P(z ≤ z0). Las áreas debajo de

una curva normal con

diferentes media y varianza, se

convierten a unidades

estándar y se utiliza la tabla z.

La tabla z, disponible en nuestro

curso, proporciona las áreas en la cola

izquierda de la curva para valores de z.
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DISTRIBUCIÓN NORMAL (6)

Distribución normal estándar - Puntuación z (2)

z

z1= 
x1 − μ

σ
=  

5 −5
3

= 0

z2= 
x2 − μ

σ
=  

8 −5
3

= 1

Se convierten aquellas unidades en las

que se midió originalmente la población,

en unidades estándar.

De la fórmula para z, podemos sacar estas
conclusiones:
▪ Cuando x es menor que la media µ, el valor

de z es negativo.
▪ Cuando x es mayor que la media µ, el valor

de z es positivo.
▪ Cuando x = µ , el valor de z = 0.
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La puntuación z actúa como una función de transformación que

convierte valores de cualquier distribución normal N(μ,σ) en

valores de una distribución normal estándar N(0,1).

El proceso se conoce como estandarización
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Esto es clave porque permite:

• Comparar valores que provienen de distintas distribuciones o

escalas.

• Usar tablas z y probabilidades asociadas a la normal estándar.

• Facilitar procedimientos como los intervalos de confianza y las

pruebas de hipótesis.

DISTRIBUCIÓN NORMAL (7)

Distribución normal estándar - Puntuación z (3)



Considérese seleccionar dos muestras diferentes de tamaño n de la

misma distribución de población.

Por ejemplo: en un análisis sobre eficiencia de combustible, una

primera muestra de n1 = 3 automóviles podría producir las

eficiencias, a saber x1 = 30,7; x2 = 29,4; x3 = 31,1; mientras que una

segunda muestra n2 puede dar x1 = 28,7; x2 = 30,1; x3 = 31,2.

Debido a esta incertidumbre, antes de que los datos estén

disponibles, cada observación se considera como una variable

aleatoria y la muestra se denota por X1, X2, . . . , Xn (letras

mayúsculas para variables aleatorias).

Antes de obtener los datos, existe incertidumbre sobre el valor de

cada xi.

ESTADÍSTICOS Y SUS DISTRIBUCIONES (1)
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DEFINICIÓN

Un estadístico es cualquier cantidad cuyo valor puede ser calculado

a partir de datos muestrales.

Un estadístico es una variable aleatoria y será denotada por una

letra mayúscula; se utiliza una letra minúscula para representar el

valor calculado u observado del estadístico.

ESTADÍSTICOS Y SUS DISTRIBUCIONES (2)
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ESTADÍSTICOS Y SUS DISTRIBUCIONES (3)

Muestras aleatorias

La distribución de probabilidad de cualquier estadístico particular

depende no sólo de la distribución de la población (normal, uniforme,

etc.) y el tamaño de muestra n, sino además del método de muestreo.

DEFINICIÓN

Se dice que las variables aleatorias X1, X2, . . . , Xn forman una

muestra aleatoria simple de tamaño n si:

1. Las Xi son variables aleatorias independientes.

2. Cada Xi tiene la misma distribución de probabilidad.
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ESTADÍSTICOS Y SUS DISTRIBUCIONES (4)

Fuente: DeVore (2008)
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DISTRIBUCIÓN DE MUESTRAS

C O N S I D E R A C I O N E S  I N I C I A L E S

El valor del parámetro es fijo, mientras que el valor de un estadístico

está en función de la muestra seleccionada y por lo tanto podrá variar

de una muestra a otra.

Si de alguna manera, pudiéramos medir la precisión de este proceso, es

decir, si pudiéramos evaluar si el valor del estadístico va a estar cerca del

valor del parámetro correspondiente, para cualquier muestra extraída

de la población, entonces estaríamos en condiciones de hacer “buenas

inferencias”.

Sólo cuando se utiliza el azar para escoger los elementos que conforman

una muestra, podemos describir cómo varía el estadístico.
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Distribución muestral de medias (1)

DEFINICIÓN

La distribución muestral de la media es la distribución de la

variable ഥX , donde todas las muestras tienen el mismo tamaño

n tomado de la misma población.

Fuente: Triola (2018)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA



Comportamiento de las medias muestrales

1. La distribución de las medias muestrales tiende a ser una

distribución normal a medida que aumenta el tamaño de la

muestra.

2. Las medias muestrales se acercan al valor de la media de la

población (la media de las medias muestrales es la media de la

población).

3. El valor esperado de la media muestral es igual a la media de

la población.

Distribución muestral de medias (2)
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Distribución muestral de medias (3)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA



Distribución muestral de medias (4)
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DEFIN IC IÓN (A)

Si es la media de un muestra aleatoria de tamaño n tomada de una

población con media  y varianza finita 2 entonces la forma limite de

la distribución de:

cuando n → , es la distribución estandarizada N(0, 1) ó n(z, 0, 1).

X

n

X
Z



−
=

TEOREMA CENTRAL DEL LÍMITE (TCL) (1)

D E F I N I C I Ó N ( B )

Para todas las muestras del mismo tamaño n, con n > 30, la distribución

muestral de തx puede aproximarse mediante una distribución normal

con media µ y desviación estándar Τ𝜎 𝑛
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Recordando qué es z

Cómo aparece el TCL
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TEOREMA CENTRAL DEL LÍMITE (3)

Teorema del límite central ilustrado - Fuente: DeVore (2008)
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TEOREMA CENTRAL DEL LÍMITE (4)

Teorema del
límite central
ilustrado -
(Navidi, 2006)
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http://163.10.22.82/OAS/teoremacentrallimite/website_laboratorio.html


TEOREMA CENTRAL DEL LÍMITE (5)

R E S U M E N

▪ La aproximación normal para ഥX generalmente será buena si

n ≥ 30 sin importar la forma de la población.

▪ Si n < 30, la aproximación es buena sólo si la población no

difiere mucho de una distribución normal.

▪ Si se sabe que la población es normal, la distribución

muestral de ഥX seguirá exactamente una distribución normal,

sin importar que pequeño sea el tamaño de las muestras.
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Conexión con la estimación por intervalos
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¿Qué se puede hacer si ത𝑋 es la media de una muestra pequeña? Si éste es

pequeño, s podría no estar cercano a 𝜎, y ത𝑋 puede no ser aproximadamente

normal. Si no se sabe nada acerca de la población de la que la muestra pequeña

fue extraída, entonces no hay ningún método fácil para calcular probabilidades. Sin

embargo, si la población es aproximadamente normal, ത𝑋 lo será incluso cuando el

tamaño muestral sea pequeño.

DISTRIBUCIÓN " t  "  DE STUDENT (1)

Para muestras pequeñas en la cantidad ( ത𝑋 – 𝜇 )/( Τ𝑠 𝑛 ), s no estará

necesariamente cercana a 𝜎, y por lo tanto dicha cantidad no tendrá una

distribución normal. En su lugar, tiene la distribución t de Student con n – 1

grados de libertad, que se denota por 𝑡𝑛−1. El número de grados de libertad

para la distribución t es uno menos que el tamaño muestral.

Muestras pequeñas
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DISTRIBUCIÓN " t  "  DE STUDENT (2)

La curva t con un grado de libertad tiene mucho más área en las colas. Para

tamaños muestrales más grandes, el valor de s es menos probable que esté lejos de

𝜎 y la curva t es más cercana a la curva normal. Con diez grados de libertad

(corresponde n = 11), la diferencia entre la curva t y la curva normal no es grande.

Una curva t con 30 grados de la libertad es casi indistinguible de la curva normal.
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ACTIVIDAD AULICA 8



Intervalo de confianza para la media (1)

Población normal con σ2 conocida (1)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA

ESTIMACIÓN POR INTERVALOS DE CONFIANZA



Intervalo de confianza para la media (2)

Población normal con σ2 conocida (2)

Un ingeniero que supervisa el control de calidad quiere calcular la media del
peso de cajas que se han llenado con cereal mediante una máquina
específica, durante cierto día. Para ello, toma una muestra aleatoria de 100
cajas que se han llenado con esa máquina, en ese día. Calcula que la media
muestral del peso de llenado es തx = 12,05 kg y la desviación estándar s = 0,1
kg.

Debido a que la media poblacional no será exactamente igual a la media
muestral de 12,05; es mejor construir un intervalo de confianza alrededor
de 12,05 que quizá contenga a aquélla.

Luego es posible cuantificar el nivel de confianza de que la media
poblacional esté realmente contenida por el intervalo.

Ejemplo 1:
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Intervalo de confianza para la media (3)

Población normal con σ2 conocida (3)

Con el propósito de ver cómo construir un intervalo de confianza en este

ejemplo, sea µ la media poblacional desconocida y 𝜎2 la varianza

respectiva.

Sean 𝑋1, . . . , 𝑋100 los 100 pesos del llenado de las cajas muestreadas. El

valor observado de la media muestral es തx = 12,05. Ya que ഥX es la media de

una muestra grande, el teorema del límite central garantiza que proviene

de una distribución normal cuya media es µ y cuya desviación estándar es

σഥx = Τσ n.

Ejemplo 1 – cont.:
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Intervalo de confianza para la media (4)

Población normal con σ2 conocida (4)
Ejemplo 1 – cont.:

La figura 1 muestra una curva normal, que representa la distribución de തX. Aquí se
indica que 95% intermedio de la curva se extiende una distancia 1.96 σഥx a cada lado de
la media poblacional.

Fuente: Navidi (2006)

El valor observado ഥX = 12,5
constituye una sola muestra de
esta distribución. No se tiene
manera alguna de saber de qué
parte de la curva fue extraído este
valor especifico de ഥX
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Intervalo de confianza para la media (5)

Población normal con σ2 conocida (5) Ejemplo 1 – cont.:

La figura 2 representa una muestra cuya media ഥX está fuera de 95% intermedio de
la curva. Sólo 5% de todas las muestras se encuentra en dicha categoría. Para estas
muestras más inusuales el intervalo de confianza de 95% ഥX ± 1.96 σഥx no contiene
la media poblacional µ.

Fuente: Navidi (2006)
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Intervalo de confianza para la media (6)

Población normal con σ2 conocida (6)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA

https://www.rossmanchance.com/applets/2021/confsim/ConfSim.html?utm_source=chatgpt.com


Intervalo de confianza para la media (7)

Población normal con σ2 conocida (7)

Un intervalo de confianza de nivel 100(1 – α)% para µ es:

ഥX ± 𝑍 Τ𝛼 2 σഥx ,   o     ഥX ± 𝑍 Τ𝛼 2 Τσ n
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Intervalo de confianza para la media (8)

Población normal con σ2 conocida (8)
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Intervalo de confianza para la media (9)

Población normal con σ2 desconocida (1)

Con frecuencia, se intenta estimar la media de una población

cuando se desconoce la varianza poblacional. Si se tiene una

muestra aleatoria n de una distribución normal, entonces la variable

fundamental es

En estas condiciones con σ desconocida, T puede utilizarse para

determinar el intervalo de confianza de µ. El procedimiento es el

mismo que cuando se conocía σ excepto que este último se

sustituye por S y la distribución normal estándar por la distribución t.

( )1n
nS

X
t −

−
=          t~          
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Intervalo de confianza para la media (10)

Población normal con σ2 desconocida (2)

Con referencia a la figura, se puede asegurar que,

P ( t1 < t < t2 ) = 1 - 

El objetivo es que L = t2 - t1 sea mínimo lo que se logra con:

Estandarizando


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Intervalo de confianza para la media (11)

Población normal con σ2 desconocida (3)

Se despeja en función de µ, con lo cual se tiene que para el caso

particular de la muestra aleatoria de tamaño n , se calcula la media

തx y la desviación estándar s y, puede obtenerse una probabilidad de

(1 – α) 100% para µ.
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INTERVALO DE CONFIANZA PARA µ ; con σ desconocido.

Si തx y s son la media y la desviación estándar, respectivamente, de

una muestra aleatoria de tamaño n de una población normal con

varianza desconocida σ2, el intervalo de confianza de (1 – α)100%

para µ es

o

Intervalo de confianza para la media (12)

Población normal con σ2 desconocida (4)

n

s
tx

2
1


−

     =  
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Intervalo de confianza para la media (13)

Población normal con σ2 desconocida (5)

EJEMPLO 5: Hallar un intervalo del 95 % para  si los datos son

ഥX = 66,3 y S = 8,4 con n = 12

 0,975 = 
2

  
1


 -  0,05 =  202t ) 11 ( 0,975 ,=

 12 

 8,4 
  2,20 + 366         

 12 

 8,4 
  2,20 - 366  ,,

 71,6        61 
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Aclaración: Cuando reemplazamos las variables del intervalo por valores

numéricos tomados de una muestra particular, el intervalo numérico NO debe tener

asociada ninguna probabilidad.
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Es común interpretar erróneamente un intervalo de confianza (IC) como “hay un 95% de

probabilidad de que el parámetro verdadero esté dentro de este intervalo”. Esta frase suena

intuitiva pero no es correcta.

En realidad, el parámetro poblacional (por ejemplo, la media verdadera μ) es fijo y no varía: o

está dentro del intervalo o no lo está, pero no podemos asignarle una probabilidad a un hecho

ya ocurrido. Lo que sí es aleatorio es el intervalo que construimos a partir de una muestra,

porque cada muestra nos daría un IC diferente.

Decir “IC del 95%” implica que si repitiéramos el proceso de muestreo un gran número de

veces y construyéramos un intervalo para cada muestra, aproximadamente el 95% de esos

intervalos contendrían el valor verdadero del parámetro.

La “confianza” no está en un intervalo en particular, sino en el método de estimación que

usamos para construirlos. El 95% refleja la proporción de intervalos correctos en el largo plazo,

no la probabilidad de acierto en un único intervalo específico.

INTERPRETACIÓN DEL INTERVALO DE CONFIANZA (IC)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA

La redacción correcta sobre la conclusión de un intervalo de confianza debe ser, por ej.:

Con un nivel de confianza del 95 %, se estima que la media poblacional de X se

encuentra entre a y b unidades.



CONTRASTE DE HIPÓTESIS (1)

▪ Media

▪ Varianza

▪ Proporción

HIPÓTESIS ESTADÍSTICA

Es una proposición o supuesto sobre los parámetros

de una o más poblaciones

Es un proceso mediante el cual se trata de comprobar si una

afirmación sobre alguna condición poblacional puede

ser sostenida con la información que proporciona la

muestra
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Identificación de hipótesis

▪ Es la afirmación de una 

creencia previa

▪ Los datos muestrales

pueden refutarla

▪ No debe rechazarse sin 

una evidencia contundente

¿ Qué   representa ?

0HHIPÓTESIS NULA (      )
1HHIPÓTESIS ALTERNATIVA (     )

▪ Niega  

▪ Es contradictoria  de 

▪ No debería refutar a       sin 

una prueba evidente a favor

0H

0H

0H

Contraste de hipótesis (2)
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Hipótesis Nula: es la afirmación respecto de algún parámetro
de una distribución ya conocida, dada por experiencias previas
o condiciones prefijadas. Implica una situación que ocurre
normalmente. En esta hipótesis aparece siempre el signo igual.

H0:  = 0

Hipótesis Alternativa: es la hipótesis del investigador.
Representa una afirmación sobre algún parámetro de una
distribución, cuyo valor surge a partir de una nueva situación
que se sospecha puede ocurrir. Contradice la hipótesis nula.

H1:  = 1 con  1  0 ;  1 < 0 ó 1 > 0

Contraste de hipótesis (3)
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Regiones de rechazo y de no rechazo (1)

La regla estadística que determina la región de

rechazo "R de R" es:

▪ No Rechazar H0 si (x1, x2, . . . , xn)  R de R

▪ Rechazar H0 si (x1, x2, . . . , xn)  R de R
C

  

C 

  
1 - 

R de R R de RR de NR

Región de No Rechazo

Región de Rechazo

Supongamos una muestra aleatoria, x1, x2,. . . , xn de tamaño n

•La región de Rechazo (R) es el conjunto de todos los valores posibles del

estadístico que posibilitan que la hipótesis nula sea refutada o rechazada.

•La región de No Rechazo (NR) es el conjunto de todos los valores posibles del

estadístico que no posibilitan que la hipótesis nula sea refutada o rechazada.

Región de rechazo Región de no rechazo

C
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Unilateral
izquierda

Unilateral
derecha

Bilateral

H0:  ≥ 𝜇0
H1:  < 𝜇0

H0:  ≤ 𝜇0
H1:  > 𝜇0

H0:  = 𝜇0
H1:   𝜇0

Regiones de rechazo y de no rechazo (2)
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No se rechaza 0H

cm/s50=

Se rechaza 0H

cm/s50

Se rechaza 0H

cm/s50

5048,5 51,5 x

Región de rechazo Región de no rechazo

(Valor crítico 1) (Valor crítico 2)

Región de rechazo

Evidencia: 10 muestras
x

EstadísticoSe define:

(C1) (C2)

Ejemplo 2: Se analiza la rapidez de combustión de un agente propulsor

sólido utilizado en los sistemas de salida de emergencia para la

tripulación de aeronaves. De manera específica, la atención recae en

decidir si la rapidez de combustión promedio es o no 50 cm/s. Esto se

expresa de manera formal como: cm/s 50:H0 =

cm/s 50  :H1

entonces se rechaza :0H μ = 50 cm/sRegión R: Si < 48,5 ó > 51,5 ;

Región NR: Si 48,5 51,5 ;≤ ≤ entonces no se rechaza :0H = 50 cm/sμ 

Regiones de rechazo y de no rechazo (3)
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El error tipo I consiste en rechazar la hipótesis nula cuando es verdadera. 

El error tipo II implica no rechazar la hipótesis nula cuando ésta es falsa.

P(cometer error tipo I) = P(rechazar 00 HH es cierta) =   (nivel de significación)  

P(cometer error tipo II) = P(no rechazar 00 HH es falsa) =   

Seguimos   con   el   ejemplo  2
Datos:   = 50 cm/s  cm/s 5,2=    10=n  

1) error tipo I : x < 48,5  ó  x  > 51,5 
 

             )505,51(5,48( =+==        50)  XPXP   0576,0=

2) error tipo II: 5,515,48  x   ; cuando la media verdadera es 52=  
 

             52)  ==  5,515,48( XP   2643,0=

Estadístico 
de prueba

Errores en el contraste de hipótesis (1)
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Errores en el contraste de hipótesis (2)

Cálculo del error tipo I
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Errores en el contraste de hipótesis (3)

Cálculo del error tipo II

Esto implica que el 26,43% de todas las muestras aleatorias
conducirán al No rechazo de 𝐻0: 𝜇 = 50 cm/s cuando la
verdadera rapidez promedio de la combustión es en realidad
de 52 cm/s.
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5,48

2

5,5150=

2

52=



50H0 =:  Bajo 52H1 =:  Bajo



5,48 5,51

0288,02 = 0288,02 =

50H0 =:  Bajo

50=

Región de No Rechazo
Región de Rechazo Región de Rechazo 

Región de No Rechazo

Errores en el contraste de hipótesis (4)

Interpretación gráfica de errores tipo I y tipo II (1)
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P = 1 – β

La Potencia (P) de una prueba estadística es la probabilidad de

rechazar la hipótesis nula ( ) cuando es falsa.0H

 2643,0=

P = 1 – 0,2643 = 0,7357Para el ejemplo 2

Errores en el contraste de hipótesis (5)

Interpretación gráfica de errores tipo I y tipo II (2)
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 Estado de la Naturaleza 

H0 verdadera H0 falsa 

D
e
c
is

ió
n

 No rechazo H0 

 

 

 

 

Rechazo H0 

 

 

 

 

 

Acierto

Acierto

Error Tipo II

Error Tipo I

α

(Nivel de significación)

1 - α
(Nivel de confianza) β

1 - β

(Potencia de prueba)

Podemos hacer la probabilidad del Error Tipo I tan pequeña

como queramos, pero esto hace que aumente la probabilidad

del Error Tipo II.

Errores en el contraste de hipótesis (6)

Cuadro resumen de errores tipo I y tipo II
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5,48

2

5,5150=

2

x55=



50:0 =H Bajo 55: Bajo 1 =H

5,48

2

5,5150=

2

x52=



50:0 =H Bajo 52:1 =H Bajo

Errores en el contraste de hipótesis (7)

Modificaciones en el error tipo II (1)

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA



Errores en el contraste de hipótesis (8)

Modificaciones en el error tipo II (2)

P = 1 – β P = 1 – 0,8905 = 0,1095

Valor  robusto de  P  ≥ 0,80
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Procedimiento para contraste de hipótesis
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Ejercicio 1: Una empresa eléctrica fabrica focos que tienen una vida útil

que se distribuye de forma normal con una media de 800 horas y una

desviación estándar de 40 horas. Si una muestra aleatoria de 30 focos

tiene una duración promedio de 788 horas, ¿muestran los datos

suficiente evidencia para establecer que la vida útil media ha cambiado?

Utilice un nivel de significación del 0,04.

Datos: 

  = 800 horas 

 = 40 horas 
x  = 788 horas 
n  = 30 

 

 

 

 1C  
 2C  

788=x  

Región de no rechazo

Hipótesis referente a la media de una población

Población normal con σ2 conocida (1)
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Población normal con σ2 conocida (2)
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Población normal con σ2 conocida (3)
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CARACTERÍSTICA INTERVALOS DE CONFIANZA CONTRASTE DE HIPÓTESIS

Propósito principal
Estimar un parámetro poblacional (media,
proporción, diferencia, etc.) con un rango de
valores plausibles.

Tomar una decisión sobre una afirmación
(hipótesis) acerca de un parámetro
poblacional.

Enfoque Estimación. Decisión / verificación.

Resultado
Un rango (límite inferior y superior) con un nivel
de confianza asociado (ej. 95%).

Una decisión: rechazar o no rechazar la
hipótesis nula, generalmente acompañada
de un valor p.

Interpretación
El intervalo indica los valores del parámetro que
son consistentes con los datos observados, bajo
un nivel de confianza dado.

Indica si la evidencia de los datos es
suficiente para concluir que la hipótesis nula
es falsa.

Nivel de significación 
/ confianza

Se establece un nivel de confianza (por
ejemplo, 95%).

Se establece un nivel de significación (α, por
ejemplo, 0,05).

Dependencia del 
tamaño de muestra

Intervalos más estrechos con mayor tamaño
muestral.

Mayor tamaño muestral aumenta la
potencia de la prueba y puede afectar la
significancia.

Relación entre 
ambos

Un valor hipotético de parámetro se rechaza si
no está dentro del intervalo de confianza
correspondiente.

El rechazo de H₀ al 5% es equivalente a que
el valor de H₀ no esté en el IC al 95%.

Ejemplo
“Con 95% de confianza, la media poblacional
está entre 12,3 y 15,8”.

“Al nivel de significación del 5%, se rechaza
la hipótesis de que la media sea igual a 14 (p
= 0,03)”.

ESTADÍSTICA APLICADA A LA INVESTIGACIÓN CIENTÍFICA

Cuadro comparativo entre IC y CH
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